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1. Einleitung
2. Generative Kl fir Audio: Sprachsynthese

3. Generative Kl flir Audio: Musiksynthese
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Kapitel 1

Einleitung
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Die Fraunhofer-Gesellschaft
Joseph von Fraunhofer (1787-1826) — Unser Namensgeber

Die Fraunhofer-
Gesellschaft

Joseph von Fraunhofer

Forschung und Entwicklung im Auftrag

Entdecker der Fraunhofer-Linien im
von Industrie und Regierung

Sonnenspektrum
Forscher

MP3-Musikformat, weilRe LEDs,

Neue Methoden zum Schleifen von Linsen Erfinder
hochauflosende Warmebildkamera

Unternehmer

Forschungsbudget:

Direktor und Teilhaber einer Glasfabrik
ca. 2,9 Milliarden Euro jahrlich

\
\
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Die Fraunhofer-Gesellschaft — Auf einen Blick

Angewandte Forschung mit Schwerpunkt auf zukunftsrelevanten Schliisseltechnologien und der Kommerzialisierung von Forschungsergebnissen in

Wirtschaft und Industrie. Vorreiter und Trendsetter bei innovativen Entwicklungen.

00 o

3,6 Milliarden

Main locations ® f
@3 Shlgteo ) .10 | uro GroRe Infrastrukturinvestitionen und
, | m,,m:“ 53,1 Mrd Verteidigungsforschung
> 30.000 Mitarbeiter gl e E A Ein Drittel stammt aus
oo g serin E i Grundfinanzierung
Rl R i | von Bundes-
g g et el _und den Landesregierungen
i ® 95 tmund L L a0 Q : :
il o scnmallenters o Oresden  Zittau E : :
Aschon [ Pt oo "u'e Dibeg, 25 = oo
ke L 9 Okhen Chermnita —_ c
'I‘:'."m Rt Tl limenau ® O i g : : :
= .om““ s ° | L . .
I EE g oo S Y Zwei Drittel stammen aus
THEH il e W e Vst S i 5 i Industrieauftrigen und
T H v, Strvbarn Ny Semctosirs S offentlich finanzierten
LR B Xarkune ® @pnsa [—— 21 oo Forschungsprojekten
N nrl:ltl Nn Ettlingen® o S5toon © Saubing N © ! gsproj
Stuttgart Maa—d:v' c ] b I
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Fraunhofer-Institut fir Digitale
Medientechnologie IDMT

= Hauptsitz auf dem Campus der Technischen Universitat IImenau

= Gegrindet im Januar 2004

= Direktor: Prof. Dr.-Ing. Joachim B&s, M.S./SUNY

= |nsgesamt 200 Mitarbeiter, Auszubildende, Doktoranden, Praktikanten,
wissenschaftliche und studentische Hilfskrafte

Signalanalyse und vertrauenswiurdige KI mit Schwerpunkt auf
Akustik und Audio

= |ndustrielle Gerauschanalyse

= Umgebungsgerdauschanalyse

= Audio- und visuelle Inhaltsanalyse

= Medienforensik

= Datenschutz und vertrauenswiirdige Kl :
® Kontrollierte Schallfelder ey Where Al means Audio Intelligence.
= Akustische Simulation fiir die Validierung und das Training von KI
= |ntelligente akustische Sensoren

— —
6 18.03.26 Fraunhofer IDMT Public % Fraun hOfeI‘ % Fraun hOfe r

IDMT s



Uber mich
Hanna Lukashevich

Forschungsinteressen

= Musikanalyse (Ahnlichkeit, Tagging, Klassifizierung, Transkription)

= GenAl fiir Musik, einschlieBlich Erkennung und Zuordnung

= Audiosignalverarbeitung und maschinelles Lernen
Unsicherheitsschatzung im Deep Learning

@ Fraunhofer IDMT

= Seit 2006 im Institut, am Hauptsitz in llmenau
= Leiterin der Forschungsgruppe Semantic Media Technologies
= Tagliche Aufgaben
Akquisition/Management von F&E-Projekten und Personal
= Team
Senior Scientist, PostDocs, Doktoranden, wissenschaftliche
Mitarbeitende
5-10 Studierende

Hanna Lukashevich

Leiterin Semantische Medientechnologien

— —
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Einleitung
Fraunhofer-Institut fir Integrierte Schaltungen IIS

.
lImenau Bresdoy
°
*
= Das grofte Institut der Fraunhofer-Gesellschaft WurzburgCOi’UBfg "
S amberg
= Gegriundet 1985 ] I‘ Waischenfeld
. .. . rlangen
= Standorte in 12 Stadten Ll T
= Hauptsitz in Erlangen B o
= Uber 1200 Mitarbeiter und 430 studentische Hilfskrifte #Passau
= ,Audio- und Medien” als zentraler Schwerpunkt (mp3, AAC, MPEG-H...). & Miinchen
= Konsequente Innovationen, beispielsweise durch die Integration kinstlicher Intelligenz.
= =
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Uber mich
Christian Dittmar

= Studium der Elektrotechnik in Jena A#AEAH = Audiolabs @ FAU (2014-2018) AUDIO
Avava Jena LABS
Promotion in der Gruppe von Prof. Meinard Miiller
Dissertation: ,, Source separation and restoration of drum sounds in
music recordings”
-
* Fraunhofer IDMT (2003-2014) % Fraunhofer
IDMT Dissertationspreis der Staedtler-Stiftung 2019

Leiter Semantische Musiktechnologien

= Fraunhofer IIS (2018 — heute) % Fraunhofer

1)

Leiter Spoken Language Processing
= Spin-off-Unternehmen Songquito (2012 — heute) \J Forschungskoordinator der AudiolLabs
Allinga TTS Cloud Service: https://allinga.lze-innovation.de/
www.songs2see.com
songquite
= =
Public ~ Fraunhofer  ZZ Fraunhofer
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Grenzen generativer KIl, uber die wir (heute) nicht reden ...

o Fehleranfélligkeit & Halluzinationen im Allgemeinen

o Ressourcenbedarf, speziell Energie & Wasser

o Desinformation, Deep-Fakes, Verantwortung & Haftung

o Fehlanzeige bzgl. kombinatorischer Kreativitiat & Verstandnis

o Dominanz der BigTech Firmen des Silicon Valley

— —
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Ab-Grenzen: (Allgemeine) Kl, maschinelles Lernen, weitere Buzzwords ...

— Kl - jede Technik, die Computern ermoglicht, menschliche Intelligenz nachzuahmen

ML - Maschinelles Lernen sind Algorithmen, die Muster (in meist strukturierten Daten)

lernen und deren Leistungen sich mit
zunehmender Erfahrung verbessern

DL - Deep Learning ist eine Teilmenge des ML, bei der
mehrschichtige, neuronale Netzwerke aus riesigen
(unstrukturierten) Datenmengen lernen

-?

S

Bendtigt oft nur wenige
tausend Beispiele. Gut fur
die Vorhersage von
Krankheitsrisiken.

=]

Erfordert riesige

1. Analyse 2.Lernen 3.
Large 1A’na'IC\j,/sierer{:iesig.er FL:e:'t\en von Grarr;matik‘ Vorhersage
extaatensatze wie aKtenwissen un
Lang uage Blcher und Webseiten. stilistischen Feinheiten. Treffen von
Vorhersagen Uber das
Models (LLMS) wahrscheinlichste
nachste Wort.

GAN: Generator und

Generative KI Diskriminator trainieren sich

gegenseitig in einem

Ein Teilbereich der KI, der vollig neue Inhalte wie
Wettbewerb.

Texte, Bilder oder Musik erzeugen kann.

1" 18.03.26 © Fraunhofer IDMT Public

Datenmengen.
Leistungsstark bei der
Analyse von
) Réntgenbildern.
4. . :
Generierung = nicht-denkende, nicht-verstehende
Erzugen von neem. »Wortvorhersage-Maschinen*
dieser Basis. (Wahrscheinlichkeitsrechner)
Autoregressiv: Berechnet Diffusion: Approximation von
Wahrscheinlichkeiten flr hochdimensionalen, komplexen
das nachste Wort. Basis fur Wahrscheinlichkeitsdichteverteil

ChatGPT.

ungen. Basis fiir Dall-E.

\
\

~ Fraunhofer ~ Fraunhofer

IDMT s



Generative Kl fur Audio
Sprachsynthese

Textdarstellung Text-to-Speech-System Audiosignal

it e
I

In the field of acoustic
signal processing,
Fraunhofer IIS has

already established a
world-leading position.

= Text-to-Speech-Synthese (TTS) wandelt Text in ein anhorbares Sprachsignal um

= Grundlegende Anforderungen:
Die synthetisierte Sprache muss verstandlich sein

Die synthetisierte Sprache sollte nattrlich klingen

- -
Seite12 18/03/2026 © Fraunhofer IS Public % Fraun hOfer % Fraun hOfe r
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Generative Al fir Audio
Kurze Geschichte der Sprachsynthese

TTS-Methode Wann Kategorie
Formant Synthesis 1940s-1980s
Physical

Articulatory 1980s—today modeling
Synthesis
Di-/Triphone 1980s-1990s
Synthesis Concatenative

Synthesis
Unit Selection 1990s—2000s
Hidden Markov 2000-2015
Models (SPSS)
Neural Networks 2016-2023 Machine
(Deep Learning) Learning
Generative Al 2023-today

(LLM / Diffusion)

Abbildung aus: Lozo et al., “The thought collective behind thirty years
of progress in speech synthesis,” Intl. Workshop on the History of
Speech Communication Research, 2019.

o

[=]

(&)

& & & & 8

Concepts

. Neural Networks

. Hidden Markov Models
- Unit Selection

. Di~Triphone Synthesis
. Formant Synthesis
D Articulatory Synthesis

1.00
0.7
0.5
0.2
0.00

Seite 13
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Generative Kl fiir Audio
Fahigkeiten moderner TTS-Systeme

= Moderne, Kl-basierte TTS-Systeme kdnnen:

= natdlrliche Sprache erzeugen und menschliche Zuhérer tauschen

Echte Stimmen klonen (instant voice cloning, professional voice

cloning)

Prosodie, Betonung und Emotionen entsprechend dem

Textinhalt anpassen

Sprachaufnahmen in die Stimmen anderer Personen umwandeln

(Speech-to-Speech, Voice Conversion)

Mehrsprachige Stimmen in vielen verschiedenen Sprachen

generieren, nahtloser Sprachwechsel innerhalb eines Satzes

Page 14 18.03.26 Fraunhofer IIS

Public

Die Human Fooling Rate (HFR) ist definiert als der Prozentsatz der Félle, in

denen synthetische Sprache in einem binary forced choice Hortest mit

menschlicher Sprache verwechselt wird.

TTS System Typ HFR | MUSHRA
PlayHT Kommerziell |72 85
Human Referenz 70 74
ElevenLabs | Kommerziell |69 80
F5-TTS Open Source 50 70
GPT-SoVITS Open Source |44 68
XTTS Open Source |41 76
StyleTTS2 Open Source |38 71
VoiceCraft Open Source |30 49

Tabelle aus: Varadhan et al., “The State Of TTS: A Case Study with Human Fooling
Rates,” Interspeech, 2025.

\
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Generative Al fir Audio
Limitations of modern TTS systems

= Moderne, Kl-basierte TTS-Systeme sind (noch) nicht in der Lage:

= Die Art und Weise, wie ein Mensch spricht, in jeder Hinsicht
nachzuahmen (z. B. Akzent, Spontanitat, Paralinguistik)

= Die Prosodie bei der Speech-to-Speech Voice Conversion perfekt
Ubertragen

= |n Echtzeit, mit Wort-flir-Wort Texteingabe ausgefiihrt werden

= Auf kleinen Hardwaregeraten (z.B. Smartwatch) ohne Cloud-
Verbindung ausgefiihrt zu werden

= Andere KI-Systeme zu tauschen, die auf die Erkennung

synthetischer Sprache spezialisiert sind

Page 15 18.03.26 Fraunhofer IIS
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Voice Cloning

Human
reference
recoding

ElevenLabs
Instant Voice Clone
3 min training data

Allinga Text-to-Speech
Professional Voice Clone
7.5 hrs training data

Qwen3-TTS
(Open Source)
20 sec training data

CosyVoice3
(Open Source)
20 sec training data

Voice Conversion

Human
source
recording

ElevenLabs
Voice Changer

Allinga Prosody-aware
Voice Conversion

\
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Generative Kl fur Audio
Allgemeines Prinzip fur Kl-basierte TTS

Al Al

Text-Transkriptionen Sprachmerkmale Sprachmerkmale Sprachsignal

'In 05 f'i:ld pv
Ak'ustzk s'ignal m

pJ'as,esin, fr'onhafs

,ar,ar'es h'az >:lu'edi
Ist'ablift @ w'zld
1'idin paz'zIfin.

Akustisches Modell / GroRes Sprachmodell Neuronaler Vocoder / Decoder
= Umwandlung von Text in Sprachmerkmale/Tokens = Umwandlung von Sprachmerkmalen/Tokens in horbare Sprache
= Zuordnung von Textsymbolen zu kurzen Lauteinheiten = Rekonstruktion eines hochqualitativen Audiosignals aus stark

komprimierter Datenstromen

Nichtlineare zeitliche Alignierung

Vorhersage von Prosodie und Betonung

| |
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Generative Kl fur Audio
Erforderliche Daten fir das Training von Kl-basierter TTS

Sprachaufnahmen

=

Text-Transkriptionen Sprachmerkmale Sprachmerkmale

N I

b :ﬁ b Neuronaler Vocoder / j J
Sprachdecoder

General Stage (S1): During the initial pre-training phase, we leverage over 5 million hours of
multilingual speech data to train Qwen3-TTS. This stage establishes a monotonic mapping from Hu et al., ,Qwen3-TTS Technical Report, ArXiV, 2026.
multilingual text representations to speech and builds general capabilities for Qwen3-TTS.

Synthetische Sprache

tekn'nladzi

| |
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CosyVoice3 Text-to-Speech
Beispiel fir ein aktuelles generatives TTS-System (Open Source)

Hauptfunktionen

= LLM-gesteuerte TTS: Sprachliche Struktur, Phonem-Alignierung und Sprach-Rhythmus
= Conditional Flow Matching: Voice Cloning, Sprachstil und Emotionen
= Zero-Shot Voice Cloning: Lernt die Klangfarbe einer Stimme aus einer kurzen Referenz-Audioaufnahme (wenige Sekunden)

Tokenizer
Text Text tokens -
Conditional
Large Language -
Flow HiFi-GAN Vocoder Audio
Model Matchi
. Audio Codec atc Ing
Audio Speech tokens
Speaker embedding
\ Y,

Xiang et al., ,,Build LLM-Based Zero-Shot Streaming TTS System with Cosyvoice“, IEEE International Conference on Acoustics, Speech and Signal Processing, 2025.

== =
Seitel8 18/03/2026 Fraunhofer 11 Public % Fraun hOfer % Fraun hOfe r
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Allinga Text-to-Speech
Systemubersicht

Predicts language-specific, optimal pronunciation |
= DeepPhonemizer
= Pronunciation Dictionaries

178 Sie kénnen ihre Eingabe frei formulieren

’;g;r;‘gs Grapheme-to-
Phoneme Model ¢ ¢ i t ¢ i ; : N

Pyl el s v ‘kenan '?i:gs ?'aing,a:bs f'war ,foemu:l'i:ksn
= ForwardTacotron S
= Conformer #params Acoustic Model
28,233,449

Enhances naturalness, lowers data requirements Generative Post-
* PostProCFM (U, 42MB Processing
= PostProGAN H #params '

e 21,872,976

Neural Vocoder

Reconstructs audio signal from speech features
= StyleMelGAN

= BigVGAN2 9 MB L »

= Vocos : S— ] #params
3,852,992
— —
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Allinga Voice Conversion
Systemubersicht

Phoneme Activations, Prosody Features

= Wav2Vec2 _— By
= TorchCrepe H E ’
g E #params
= DSP-based Features
e 315,536,095
Predicts speech features
* PAD-VC 14MB
#params
7,293,296

Enhances naturalness, lowers data requirements
= PostProCFM e 42 VB
= PostProGAN dAnf

= g #params
rraen 21,872,976

Reconstructs audio signal from speech features
= StyleMelGAN o
= BigVGAN2 fa 2MB

= Vocos o fparams
3,852,992

Page 20 18.03.26 Fraunhofer IIS

v v

Prosody
PPG

Feat.

v L 2

Acoustic Model

v

Generative Post-
Processing

L 2

Neural Vocoder

———
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Page 21 18/03/2026

,Disentanglement” der Sprache fir TTS

Fahigkeit, verschiedene Aspekte der Sprache unabhangig voneinander zu verarbeiten

= Es stellen sich interessante rechtliche

Fragen:

= Kénnen Prosodie und Sprachstil

urheberrechtlich geschiitzt werden?
= Werden die Personlichkeitsrechte

verletzt, wenn die geklonte Stimme nicht

wiedererkennbar ist?

= Wie verhalt es sich mit Urheberrechten

an Texten, wenn keine explizite textuelle

Darstellung verwendet wird?

Fraunhofer IS

Sprachlicher Inhalt:

mrt 'aofen3s d'ovzant [lI'aict 'zi¢ de 'albrt 'an "Pont [v'op, h'avlds des kf'ets aof
an b'amftom d'avbode [v'armz'tst.

Prosodie-Merkmale:

300

100
75
3 T 200
T 50 c
] £
& s
2 =
100
0

Timeins

Sprachstil, Klangfarbe:

Style Embedding Space

Speaker Embedding Space

150

100

50

t-SNE 2

0

=50

-100

female

t-SNE 2

Public

100

\
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Ganz aktuelle Grenzen

Rechtsgutachten: Klauseln sind "rechtswidrig"

Streit um Netflix-
Vertrag fur
Synchronsprecher:innen

Im Streit um Netflix-Vertrag fiir Synchronsprecher:innen hat der Ver-
band Deutscher Sprecher:innen (VDS) ein Rechtsgutachten vorgelegt.

Es geht um die AOR-Vereinbarung (Assignment of Rights Agreement), die Net-
flix Uber Synchronstudios allen deutschsprachigen Synchronsprecher:innen zur
Unterzeichnung vorlegt. Das Gutachten der Rechtsanwaltssozietat Spirit Legal
kommt zu dem Ergebnis: ,,Zentrale Klauseln des Vertrags sind unwirksam oder
rechtswidrig®, heipt es in einer VDS-Pressemitteilung vom 9. Februar 2026. Von
einer Unterzeichnung sei abzuraten.

\
\
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Grenzen des Einfachen

|

1 el 0>
S -
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KI: Kollaps droht wegen Kl-generierter
Trainingsdaten | heise online

Grenzen durch Kl-generierte Trainingsdaten

Kl-Modelle sabotieren sich selbst laut Studien, indem sie zunehmend oder ausschlie3lich KI-generierte Daten fur
das Training verwenden, was dazu fuhrt, dass sie immer mehr Mull produzieren.

\
\

/
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https://www.heise.de/news/KI-Kollaps-droht-wegen-KI-generierter-Trainingsdaten-9823352.html
https://www.heise.de/news/KI-Kollaps-droht-wegen-KI-generierter-Trainingsdaten-9823352.html

Ohne Grenzen ...

meRT

‘ ‘ ‘ ‘ STFT+MelFB

audio waveform

mel-spectrogram

-

—>

CLAP

L Audio Encoder )

|

(

A spectacular
dramatic trailer

>

CLAP

L Text Encoder

~

Eg

corresponding text

25 18.03.26 © Fraunhofer IDMT
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FiLM Cocatenation

Source: https://arxiv.orq/pdf/2308.01546

\
\
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https://arxiv.org/pdf/2308.01546

Grenzen des Trainingsmaterials

ffjﬁJS
o3

1 Millionen Songs

um eine unbegrenzte Anzahl
neuer Musikstiicke auszugeben

Millionen Male durch verschiedene
Schichten in mehreren neuronalen
Netzen iteriert

zufallig in Gruppen

in (z.B. 20-100)
kombiniert

Teile zerlegt *

*ap. 43.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000.000 variations

26

18.03.26
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Grenzen im Training: Vom Wertstoffhof zu Messer, Gabel, Loffel ...

Altmetall Revenue Sortieren Schmelzen Business Neue Produkte
TlD ° : Y
K 2

Songs Revenue Kl Trainieren Musikmaschine Business Neue Songs

L Virtuelle Produkte = x-mal Revenue < ‘

~

\
\
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Grenzen der Zuordnung des Kl-generierten Output

%i / Nur Versprechen

ohne Nachweis, bisher ...

Nur Theorie: Wenn das Trainingsmaterial bekannt ist UND das GenAl-Modell einschliel3lich aller
Gewichte usw. bekannt ist, besteht die Moglichkeit, eine Verbindung zwischen der generierten
Kl-Ausgabe und der Wirkung bestimmter Teile des Trainingsmaterials herzustellen ... allerdings
hangt dies noch von vielen (unbekannten) Anforderungen ab. *

* TRAK: Attributing Model Behavior at Scale -
https://arxiv.orq/abs/2303. 14186

— —
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https://arxiv.org/abs/2303.14186

Grenzen des Einflusses

Bild: Dall-E 3

()

e

‘u%
W Auch fiir unser Hirn y, ,
ist es unméglich | g
festzustellen, welche

(wann/wie/wo)
gehorten Lieder Und hat das Kinderlied
unseren vom Kindergarten
Musikgeschmack inzwischen seine
gepragt haben. Wirkung verloren?

\

|
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Grenzen der Ahnlichkeit — sie ist KEIN Herkunftsnachweis

Aber keine Kennzeichnung wie Watermark 0.a. ,uUberlebt® den Trainingsprozess

So ist z.B. ein Musikstick immer irgendwie ahnlich zu allen anderen Musikstiicken
auf einer Skala zwischen 0 und 100 in %.

\
\
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Grenzen der Auswendiglernens

E(Y)): Understanding Al Q 0

Meta's Llama 3.1 can recall 42 percent of the

first Harry Potter book

New research could have big implications for copyright lawsuits against generative Al.

TIMOTHY B. LEE

QT JUN 12, 2025
Nur moglich bei Open-Source-Modellen, deren Gewichte veroffentlicht werden — wobei zu
vermuten ist, dass Modelle in Zukunft iUberhaupt keine Gewichte mehr veroffentlichen
werden, wenn sie dadurch anfallig fur den Nachweis von Urheberrechtsverletzungen werden.

https://www.understandingai.org/p/metas-llama-31-can-recall-42-percent

32 18.03.26 © Fraunhofer IDMT Public % Fraunhofer % Fraunhofer
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https://www.understandingai.org/p/metas-llama-31-can-recall-42-percent

Investment Grenzen

Source: Dall-E 3

Ein paar dutzend
Millionen fiir Ethik &
Herausforderungen an

Unzahlige Milliarden
Investitionen in
generative Kl &

Forschung & Startups .
multimodale LLMs

\
\
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Erkenntnisgrenzen - kognitive Auswirkungen durch LLM-Nutzung

LLM-Gruppe Such-Gruppe Nur-Gehirn- e
Nutzt GPT-40 zum Durfte nur traditionelle Gru ppe
Schreiben von Essays. Suchmaschinen
verwenden. Musste Essays ohne 10
jegliche Hilfsmittel
verfassen.
8
6
Je mehr externe Hilfe,
' desto weniger
@ der LLM-Gruppe = 2 vernetzt Arbeit das
> 8 @ /@) keine Erinnerung an e Gehirn (EEG).
emnen TeXt G'}trF;e Cf;%h‘;e G::,rm https.//www.media.mit.edu/publications/your-brain-on-chatgpt/
Gruppe Grafiken mit Hilfe von Notebook LM (Google)

Notiz der Autoren: begrenzte Teilnehmerzahl und
Beschrdnkung auf ChatGPT.

y
-

Kognitive Schulden " S

Ausgelagerte Denkarbeit ersetzt Prozesse fur

o i e Kurzfristiger Gewinn: Langfristige Kosten:
unabhangiges Denken und beeintrachtigt Schnellere Ergebnisse, Schwacheres Gedachtnis,
kritisches Denken. weniger Aufwand. weniger Kreativitat.

~ Fraunhofer ~ Fraunhofer
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https://www.media.mit.edu/publications/your-brain-on-chatgpt/

Musikquiz: Mensch oder Machine?

#1
#2
#3
#4
#5
#6

35

Lukas Graham - Love Someone (real country)

Mona Lisa - You Said (real rock/pop)

Mandy Moore - Crush (real pop)

© Fraunhofer IDMT

Suno, Rock

Suno, Country

\
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Grenzen des Publikums

Deezer: taglich werden ca. 60.000 vollstandig Kl-generierte Titel hochgeladen
= 39 % aller taglich angelieferten Songs

https://newsroom-deezer.com/2025/11/deezer-ipsos-survey-ai-music/

DEEZER NEWSROOM © =

97 % konnten in einem Blindtest mit
zwei KI-Songs und einem echten Song

keinen Unterschied zwischen Deezel‘l |pSOS Slll‘\le!li 97% Of peﬂple

Moncaner sameonter stk estetenenCAN'T TEll The difference hetween fully
Al-generated and human made music -

52 9% empfanden es ais unangenenm,  Cl€AI* (l@SIPe for transparency and

dass sie den Unterschied nicht failjness for ar-l-is-l-s

feststellen konnten

v Deezer - Nov 12, 2025 « 9 min read

—-— —
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https://newsroom-deezer.com/2025/11/deezer-ipsos-survey-ai-music/

Gegen die Grenzen: Was kann generative Kl fur Kreative bewirken?

Kl, die Routinearbeiten durch Nachahmung ubernimmt, ist eine gute Sache.

“Be unique, create something worth imitating, something the machine doesn’t know yet.” *

How Al might make a lot of musicians irrelevant

(The Venus Theory YouTube
Channel)

— —
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https://www.youtube.com/watch?v=USsh-XK6s6U

Grenzen der Flut
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Erkenntnis gegen Grenzen

“It is always people who decide how and what data is collected
and what it means.”

(... and how it is going to be used)

2023 Meredith Whittaker, Préasidentin Signal

"Our risk is not the advent of superintelligent computers, but of
subintelligent human beings."

1972 Hubert Dreyfus

pubic ~ Fraunhofer = Fraunhofer
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Problem: KI Unternehmen brauchen enorme Datenmengen zum Training

@chatGPT ¢ Claude [Eﬁ] perplexity - unavee

weitere

Wir werden derzeit Zeugen der grof3ten

Urheberrechtsverletzung der Menschheit

lIElevenLabs fSuno ! JdiO Wclu
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TS TechCrunch Latest Startups Venture Apple Security Al Apps | Events Podcasts Newsletters

OpenAl failed to deliver the opt-
out tool it promised by 2025

Kyle Wiggers — 7:00 AM PST - January 1, 2025

IMAGE CREDITS: JAKUB PORZYCKI/NURPHOTO / GETTY IMAGES




GenAl Unternehmen akzeptieren langsam, dass Datennutzung lizensiert werden muss

musicbusinessworl Idwide.com
musicbusinessworl Idwide.com

P @~ K[ o 2
e®O® M +v < (OJ =

Q SEARCH... MUSIC Q SEARCH... MUSIC Q MUSIC
SEARCH...

INTERVIEWS ~ ANALYSIS ~ DATABASE PODC
INTERVIEWS ~ ANALYSIS ~ DATABASE PODCAST
INTERVIEWS ~ ANALYSIS ~

It nave tn he an Mambher o

- Anthropic loses court ya - Udio accepts training - OpenAl loses court
trial over training data data must be licensed . trial over training data
yution
. TOr Ingepenaent 1apeis, artists, ana rignts nolders OUR WORLD |

INSPIRED BY ANTHROPIC'S $1.5B BOOK

UNIVERSAL MUSIC SETTLES UDIO LAWSUIT,
PRACIPAVOU, RECORD LASELS ACCUSE | ST Dt 1R GENSED MGG | SIS LANOMARK LG 0

PLATFORM
MUSIC FROM YOUTUBE LYRICS

762 f X in £k
f

SHARES

266 £ X in
SHARES ’
EE (CTOBER 30, 2025 BY MANDY DALUGDUG
== mm NOVEMBER 11,2025

BY TIM ING|

SHARES

EE SEPTEMBER 22, 2025
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Fazit

Sprachsynthese und Musikgenerierungen haben ein Qualitatsniveau erreicht, das fur viele Verwertungs-Szenarien in der

Kreativwirtschaft ausreichend ist

Menschliche Zuhorer kdnnen oft nicht mehr real von synthetisch unterscheiden (nur im Detail)

Wir beobachten derzeit den Beginn einer ,Legalize” Phase der groRen Kl Unternehmen

Dies wird in je nach Weltregion sehr unterschiedlich gehandhabt (USA vs. Asia vs. EU)

Wie ist lhre Einschatzung zu den genannten Grenzen und Herausforderungen?

\
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